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О чем будем говорить

1. Технологии аналитики самообслуживания 

2. Автоматизация машинного обучения

3. Интеграция технологий искусственного 
интеллекта в обработку данных

4. Автодокументирование сценариев с помощью 
нейросетей
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AutoML в Loginom
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Синергия технологий аналитики самообслуживания

Low-code

LLMAutoML
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- Усиление 
функциональности

- Эффективные ML-
модели без кодинга

- Генерация workflow, скриптов
- Очистка и обогащение данных
- Интерпретация результатов
- Творческие задачи
…

Генерация кода



AutoML – демократизация машинного обучения

1. AutoML – это автоматизация полного цикла машинного обучения: от 
подготовки данных до развертывания моделей.

2. Не замена дата-аналитика, а мощный инструмент для повышения 
эффективности и расширения возможностей.
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Классический подход (ML)

• Глубокое знание алгоритмов ML

• Ручная настройка гиперпараметров

• Сложный процесс разработки и развертывания

• Высокий порог вхождения

• Требует экспертов Data Science

• Основной фокус: алгоритмы и кодирование

Современный подход (AutoML)

• Автоматизированный выбор и настройка алгоритмов

• Ускоренная разработка моделей

• Более простой процесс развертывания

• Доступность для широкого круга аналитиков

• Фокус на бизнес-задаче и данных



Общий принцип работы AutoML

Цель – автоматизировать обучение моделей на табличных 
данных.
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Загрузка данных

Считаем, что признаки и таргеты
уже собраны пользователем
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Обучение и тюнинг моделей

Набор алгоритмов произвольный, в 
основном  бустинги

Применение

Итоговая модель – ансамбль,
blending. Предсказание на 
ретро-выборке
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Catboost

LightGBM

…
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Обработка данных

Очистка от плохих фичей, 
автокодирование



Фреймворки AutoML

1. Текущие открытые фреймворки AutoML отлично 
решают задачу моделирования.

2. Есть ряд направлений и слабых мест для 
улучшения.

Проблемы:

• малое покрытие автоматизации;

• низкое доверие пользователей;

• технические проблемы;

• большие данные.
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Фреймворк LightAutoML от Сбера

1. Один из самых практичных AutoML (мнение экспертов Alfa Digital).

2. Интеграция с Loginom в рамках библиотеки компонентов Python Kits.
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Плюсы:

• Высокое качество моделей

• Гибкая конфигурация обучения

• Автоматический отчет

• Полноценная интерпретация (SHAP)

• Быстрый и долгий режимы

Минусы

• Медленный отбор признаков

• Неполная документация (имеется 
русскоязычный тг-чат)

Первый релиз – май 2021.



Весь AutoML сводится к двум компонентам, для 
обучения модели и «прогона» через нее. В папке 
сценария формируется отчет и pkl-файл.



AutoML: рутинизация задач машинного обучения за десятилетие

1. Пример: задача предсказания отклика клиентов ОТП Банка

2. Конкурс проводился в 2011 году в рамках конференции ММРО-15.

Традиционный подход (ML)

• Много узлов

• Предобработка данных

• Заполнение пропусков

• Построение моделей

• Несколько часов работы аналитика

• Метрика победителя ROC-AUC: 0,6935

LightAutoML в Loginom

• 2 узла, не считая импорта

• Минимум настроек

• Результат – до 600 секунд

• Метрика ROC-AUC: 0,7040



LLM в Loginom
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Кейсы применения

LLM в аналитике данных: больше автоматизации, 
меньше рутины в анализе.

1. Обогащение данных

2. Очистка данных

3. Генерация новых признаков

4. …



Компоненты интеграции

Интеграция Loginom с LLM:

1. OpenRouter

2. GigaChat

3. Ollama

Компоненты будут выпущены в рамках 
библиотеки Loginom REST API Kit.
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• Задание промпта в переменных

• Парсинг json-ответа нейросети

• Кэширование результата



Пример: обогащение справочника брендов сети 
«лакшери» страной и кратким описанием через 
GigaChat



Результат



Пример: генерация новых признаков для 
задачи прогнозирования стоимости 
недвижимости с помощью GigaChat и Python



LLM для Loginom. 
Сервис автодокументирования

18



Автодокументирование сценариев

Автодокументирование – это вызов для low-code платформ, 
требующий специальных решений.

• Отсутствие стандартных текстовых описаний

Визуальные связи трудно автоматически преобразовать в понятный текст 

• Многообразие компонентов

Разные блоки требуют индивидуальной обработки и описания 

• Отсутствие метаданных

Сложности с извлечением параметров и связей без дополнительных усилий 



Пути решения

1. Использовать активнее заметки и 
комментарии: добавлять пояснения 
к элементам и связям 

2. Задавать осмысленные метки узлам: 
правильно называть компоненты и 
связывать их смыслом 

3. Использовать LLM: автоматический 
помощник для генерации описаний 
на основе комментариев и меток 
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Каким мы видим идеальный отчет

1. Развернутое текстовое 
описание сценария каждого 
модуля, логики работы 
подмоделей

2. Статистика по каждому 
модулю

3. Резюме по пакету в целом

4. Уровни вложенности 
сценария

5. Ссылки на внешние пакеты 
(при наличии)

21

Общая информация о 
пакете

Версия платформы

Описание пакета

Ссылка на внешние 
пакеты

Статистика пакета

Список модулей

Модуль 1 «Название 
модуля»

Уровни вложенности

Описание модуля

Статистика модуля

Модуль N «Название 
модуля»

…



Проблемы «лобового» подхода

1. Большой объем служебных 
символов и избыточной 
информации в XML 

2. Необходимость для модели 
самостоятельного определения 
иерархии и связей 

3. Сложность правильной 
интерпретации инструкций 

4. Низкое качество генерируемых 
отчетов 
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LLM



Эффективный подход

1. Набор правил

2. Предобработка информации

3. Четкие инструкции и параметры

4. Использование внешней LLM
(например, DeepSeek v. 3)

5. Использование шаблона отчета

6. Реализация - веб-сервис на Loginom!
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Многоступенчатая 
схема дает нужный 
результат и 
экономию токенов

24



Страница сервиса
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Внутри – low-code реализация и 
публикация в виде веб-сервиса
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Пример 
фрагмента 
отчета



ЛЕТО-

ОСЕНЬ

2025

• Релиз компонентов 
интеграции с  LightAutoML

• Релиз компонентов для 
обращения к LLM

• Релиз компонентов для 
парсинга пакета .*lgp

• Бета-версия сервиса для 
автодокументирования
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Спасибо за внимание!


